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Visual Data Exploration
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Abbildung: Komponenten im Visual Analytics Prozess
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Aufzihlung von Aspekten aus [2]:
e unterschiedliche Einheiten (z. B. Sekunden, Minuten, ...)
e Skalierung (Aggregieren von Zeit)
e Hierarchie / Struktur

ordered time — linear / zyklisch
branching time — Beschreibung / Vergleich von Szenarien
multiple perspective — Blickwinkel bei der Beobachtung

Aspekt der Zeit Y
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o Gesetz der Sparsamkeit

e Prozess:
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@ Identifizierung: Wissen — Klasse von Modellen (ARIMA)
@ Schitzung: Parametrisierung des Modells (an Daten anpassen)
© Uberpriifung: Mangel aufdecken (Anpassung an den Rest der Zeitreihe)

Model Description Section
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Box-Jenkins-Methode
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Beispiel: Gesundheitswesen
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Normal -Q Plot of Std Residuals
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TiMoVA [1] Analyse von Todesfillen durch kardiovaskuldre Krankheiten
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Beispiel: Gesundheitswesen
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Aufzihlung von Aspekten aus [2]:

e Beziehungen <« Distanz

o Heterogenitit (Wasser, Land, Hohe, ...)
e Richtung
¢ Distanz Interpretation (StraBen, Luftlinie)

Skalierung (Einheiten in ihrer GroBe)

Riumliche Analyse Aspekt des Raums 24. April 2014 7/15
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e q-shapes: Niherungsverfahren fiir Formen
o k-order a-shape: Eliminierung von AusreiBern
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Beispiel: Busstopps

Hochschule fiir Angewandte Wissenschaften Hamburg

(©) ——\\

/

.
Raumliche Analyse

Beispiel: Busstopps

—ry

5

/

Hamburg University of Applied Sciences

\

—
(4

24. April 2014

9/15



Hochschule fiir Angewandte Wissenschaften Hamburg
Hamburg University of Applied Sciences

il

Aufzdhlung von Aspekten aus [2]:
o Kausalitdt von Ereignissen
e Beobachtung und Daten abhingig
e Abhéangigkeiten bieten neue Informationsquellen

Interpolation — Datenliicken fiillen
Integration — Datentypen vereinen (Overlays)
Schlussfolgerungen — Ereignisse

e Qualitat nicht garantiert

Verbindun|§ von.Zeit und
a
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e Beschreibt den Grad des linearen Zusammenhangs (kontextabhingig)

o AusreiBer anfillig
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Korrelation zwischen zeitlichen und raumlichen Daten

Spatio-temporal Analyse Beispiel: Kriminalitat 24. April 2014 12 /15



Zeitreihenanalyse:
e temporal pattern discovery
e nicht-lineare Korrelation
Spatial Analyse:
e noise removal
e Cluster Vergleich

o weitere Cluster Typen

Ausblick
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Bilder:
® Seite 1: Screenshot von TiMoVA [1] und Busstopps Clustering[4]
® Seite 2: Kompass von https://office.microsoft.com/en-001/images/
® Seite 3 Visual Analytics Prozess Bild aus [2]

® Seite 5 Beispielgrafiken fiir Box-Jenkins-Methode aus http://www.ncss.com/
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