e

Hochschule fir Angewandte Wissenschaften Hamburg

Hamburg University of Applied Sciences

ANWENDUNGSSPEZIFISCHE PROAKTIVE

BEHANDLUNG VON PROZESSEN IM BEREICH
BIG nnTA Lotaire Tchamadeu Tiappi

Angewandte Informatik HAW
Hamburg, peutschiand
lotaire.tchamatleutianni@haw—hamhurg.de

Fae



Anwendungsspezifische proaktive Behandlung von Prozessen im Bereich Big Data

Im Rahmen des Grundseminars

im Studiengang Master Informatik

am Department Informatik

der Fakultit Technik und Informatik !
der Hochschule fiir Angewandte Wissenschaften Hamburg &,

Betreuer: Prof Dr. Kaivon Luck und Prof. Dr. Tim.Tiedemann
Ahgahe am.18.04.2017




GLIEDERUNG

® KLASSISCHES DATENMODELLVERFAHREN
® EREIGNISSE ZUM BIG DATA

® BIG DATA SOFTWARE ENGINEERING

® ANWENDUNGSGEBIET

® ZIEL DES FORSCHUNGSBEREICHS

° FALT




KLASSISCHES DATENMODELLVERFAHREN




KLASSISCHES DATENMODELLVERFAHREN

® STRUKTURIERTE DATEN

® SOLABFRAGE

° DATEN KOMMUNIZIEREN UBER SCHNITTSTELLE ..
° AGGREGIERTE ZUGRIFFE AUF DATEN MOGLICH
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EREIGNISSE ZUM BIG DATA




EREIGNISSE ZUM BIG DATA

® VERNETZUNG
° 0t

° DIGITALISIERUNG
® INDUSTRIRE. 4.0




EREIGNIS ZUM BIG DATA

NEUE ARTEN VON DATEN SEMI-STRUKTURIERTE DATEN .’
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EREIGNIS ZUM BIG DATA

NEUE ARTEN VON DATEN UNSTRUKTURIERTE DATEN
P LOSUNG FUR DIE STRUKTURIERUNG DER DATEN
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EREIGNIS ZUM BIG DATA

ZUKUNFTIGE PROGNOSE

Data in zettabytes (ZB
ytes (ZB) Daten werden immer mehr jedes Jahr
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BIG DATA SOFT\WWARE ENGINEERING
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BIG DATA SOFT\WWARE ENGINEERING
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STREAM VERFAHREN
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STREAM VERFAHREN
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PROAKTIVE LOSUNGEN
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Bestandteil des Austauschverfahrens (eigene Darstellung)

CEP/ ML
Apache FLINK x
Apache SPARK

Apache HADOOP

Apark + Hadoop
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ANWENDUNGSGEBIET

* LOGISTIK

© SUPPLY GHAIN MANAGEMENT
® CONTROLLING... 2




ANWENDUNGSGEBIET

LOGISTIK
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LOGISTIK
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Big data System fur Container code Erkennung(Shyam Ra*.u.a. 2015.)




ANWENDUNGSGEBIET

SUPPLY GHAIN MANAGEMENT

DIE HAUPTAUFGABE DES LIEFERANT-MANAGEMENTS IST ES, DAS LIEFERUNGSRISIKO BEI DEN LIEFERANTEN FRUH ZU
ERKENNEN UND 2U BEKAMPFEN.

AUFGABE DER SGM UND APACHE SPARK IM KONTEXT DER SCM
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°  ECHTZEITANALYSE UND PROGNOSEN UBER ANGEBOT,
VERHALTEN, LAGERBESTANDE USW.

®  STEIGERN LOGISTIK UND SUPPLY CHAIN MANAGEMENT

EFFIZIENZ BEI DER BEREITSTELLUNG, BESCHAFFUNG, raw materil
supplier
TRACKING VON PRODUKTEN — p
keyboard -
whaolesaler o
®  AGGREGATION VON INFORMATIONEN, UM BESSERE ¥
lasti
ENTSCHEIDUNGEN IM UNTERNEHMEN VORHERZUSAGEN. fantista

°  SCHNELL STEIGENDE VERBRAUCHSDATEN (FUR BEISPIEL
MOBILE) ERHALTEN DURCH VIELFALT DER QUELLEN

CUstomer

Supply Chain Mangement managing complex an dynamic supply demand Network( cf. Wieland \ Wallemburg,2011)[7]
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SPARKCONTEXT BEKOMMT DIE RDD UND STELLT DIE SALVE ZUR VERFUGUNG

DIE AUFGABEN WERDEN AN SLAVE VERTEILT
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° EINE BIG DATA DATEN UMGEBUNG EINRICHTEN
° ANWENDUNGSSPEZIFISCHES GESCHAFTSMODELL DEFINIEREN
° PROAKTIVELOSUNGEN FUR DAS SPEICHERN UND ZUGRIFF AUF DATEN IM BIG DATA BEREICH DEFINIEREN




MEHR WERTE DURCGH BIG DATA

Einfacher Weniger Suchen,
Informationen Sl Mehr Finden,

einbringen e Mehr NUTZEN

Neue Formen
des Zugriffs und

Entlastung von
Routine-
der Bearbeitung tatigkeiten

MEHR
MOTIVATION




FAZIT

® ES WAR EINFACH, DAS THEMA ZU DEFINIEREN AUFGRUND DES VORHERIGEN BACHELORSTUDIUMS
° DAS EINSTEIGEN IM BIG DATA ENGINEERING BLEIBT NOCH EINE HERAUSFORDERUNG
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